Grounding fiir LLMs:
Der Paradigmenwechsel der Suche

Wie KI-Systeme Websites als Quellen nutzen — und wie
Sie Ihre Architektur von SEO auf LLMO umstellen.

4 ' : 3
| Ein strategisches Playbook fiir die __Ifi_fﬁs_ra (Version 2.0) J'r
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Von ,,Blue Links® zu Kl-Zitationen:
Die Regeln haben sich geandert

Klassische Suche

Kl-gestiitzte Suche

Ziel Ranking auf Seite 1 Zitiert und empfohlen werden
Nutzeranfragen Kurz, @ 4 Worter Konversationell, @ 23 Worter
Fokus Keywords & Backlinks Semantische Klarheit & Entitaten
Erfolgsmessung Click-Through-Rate Share of Model & Erwahnungsrate

Traffic-Qualitat

Standard-Conversion

23-mal hohere Conversion (vorqualifiziert)

[l

L3

SEOQO stirbt nicht — es ist das Fundament. Aber KI-Nutzer 1
verbringen mehr Zeit (& 10,3 Min. bei Perplexity) und
erwarten direkte Antworten statt Link-Listen.

& NotebookLM



Der Mechanismus:

Retrieval-Augmented i
Generation (RAG) RS [ TRt
Echtzeit-Fakten. P
A 5 - : _________________________

Halluzination

Nutzer-Query Chunks

(200-500 Worter)

Prazise Antwort
+ Zitationslink
Re Retrieval System

L [ l :
p 4 [Boi=ntgre) Die Losung (Grounding):

Echtzeit-Abruf von Web-Inhalten als S
_Uberpriifbare Faktenbasis.

B,

Takeaway: Manipulieren Sie keine Trainingsdaten. Optimieren Sie lhre Auffindbarkeit und

Chunk-Struktur in RAG-Retrieval-Systemen.




Das neue Framework:

On-Model vs. Off-Model

ON-MODEL 2 OFF-MODEL
Was: Parametrisches Wissen (Trainingsdaten) Was:

Analogie:  DasneueOff-PageSEO Analogie:
Eigenschaften: Langfristig, indirekt, schwer steuerbar Eigenschaften:
Hebel: Wikipedia/Wikidata, PR, Brand Bullding auf 4+ Plattformen Hebel:

Retrieval-Wissen (Echizeit-Datenabruf via RAG)

Das'r_n_eue Dﬁ_-liage-SEb"
Sofortiger Hebel, volle Kontrolle, messbar
Schema Markup, robots.txt, Grounding Pages

Strategische Regel: Investieren Sie 80% lhrer Ressourcen in die Off-Model-Optimierung.

Hier liegt der direkte Kontrollbereich.




»1NiNgs, not Strings™:
Entitaten als Grundbausteine

Die 3 Saulen

1 | Das Konzept:
Kl-Systeme lesen keine
Keywords. Sie rufen

1. | Prazision:
» Eindeutige Zuordnung

Wissen uber eindeutig ohne Mehrdeutigkeit.
identifizierbare Objekte aus B
Knowledge Graphs ab.
g P 2. | Abdeckung:
+ Die Website als
thematischer
2 | Die Wirkung: Mini-Knowledge-Graph.
Strukturierte Knowledge o
Graphs erzeugen eine 3. | Verkniipfung:
bis zu 300% hohere » Schema-Beziehungen
Genauigkeit bei faktischen definieren den Kontext
Antworten. :

N
Praxis-Regel: Verwenden Sie konsequent den offiziellen Entitatsnamen.
Ersetzen Sie vage Pronomen (,wir", ,es") durch den Markennamen,

damit KI-Systeme isolierte Chunks korrekt zuordnen konnen.
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Die EAV-E Formel:
Anatomie eines perfekten KI-Chunks

Unternehmen X bietet Lieferung in 1-3 Werktagen,
wie auf der Versandseite dokumentiert.

[E]ntity: Subjekt [A]ttribute: Eigenschaft [V]alue: Wert [E]vidence: Beleg

Das Prinzip

; e = 5 Das Ergebnis
LLMs sind darauf trainiert, unuberprufbare g

Reduziertes Halluzinationsrisiko und eine
drastisch erhohte Chance auf eine direkte
Zitation samt Quellen-Link in der KI-Antwort.

Aussagen zu vermeiden. Das EAV-E Muster
liefert der Maschine eine strukturierte
Faktenkette, die sie sicher greifen kann.
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Die Gatekeeper:
Al-Crawler
strategisch
steuern

Training-Bots

Blockieren 2
"GPTBot™, "ClaudeBot’, ‘Guugle—Extended‘>

GT America Wirkung: Schiitzt Daten vor unbezahltem Modelltraining. (62% der Top-Sites blockieren GPTEot).

Such- & User-Bots

"OAI-SearchBot’, 'Claude-SearchBot’,

"Perplexity-User’ >/ N

GT America Wirkung: Garantiert Sichtbarkeit im RAG-Prozess und Echtzeit-Zitationen.

>|¢

B Kritische Warnung: OpenAl warnt explizit: Wer den ‘OAl-SearchBot’ in der robots.txt blockiert, 0

i fliegt komplett aus ChatGPT Search. Blockieren Sie das Training, aber niemals die Suche!

GT America




Der Zielkonflikt:
Marketing Pages vs. Grounding Pages

Fiir Menschen (Marketing)
GT America

Fiir LLMs (Grounding)
GT America

Fokus auf Conversion. Emotionale Sprache, Superlative.
Problem: Verursacht das "Needle in the Haystack"-Problem. Harte
Fakten gehen fir Kl im Marketing-Heu verloren.

Fokus auf Zitation. Sachlich, neutral. Answer-First-Struktur.

Regel: Jeder Absatz = Ein zitierfahiger Chunk (200-500 Worter)
im statischen HTML (SSR).

0

Insight: Grounding Pages sind der effizienteste Weg, Kernfakten isoliert und ohne dynamische Storfaktoren fur KI-Crawler bereitzustellen.
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Die technische Ubersetzung:
Schema Markup

Der Daten-Hebel Pflicht-Typen

Organization,
1 | Basis WebSite,
BreadcrumblList

Unstrukturierter Text reicht nicht.
Strukturierte Daten erhohen die
GPT-4 Genauigkeit von 16% auf
54% und ermoglichen +30% mehr
Klicks durch Rich Results.

FAQPage (fiir direkte

2 | Content Extraktion), Article
\T« B o Product,
Content Knowledge Graph 3 m;cr: AggregateRating,

ReturnPolicy

Schema formt das semantische
Netzwerk der Inhalte, das Kl fiir
Entity Recognition ausliest.
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Neue Standards fur Crawler: Die lims.txt Datel

root

'

Ein 2024 vorgeschlagener Markdown-Standard flr Vibe
Coder und KI-Systeme. Eine kuratierte, priorisierte
Textversion der Website direkt im Root-Verzeichnis.

robots. txt

Die Logik

i— S 1 t ema p XM 1 Statt komplexes HTML zu parsen, erhalten KI-Agenten

sofort die relevantesten Inhalte in sauberem,

Dual Publishing

I_ 1 1m S . .t X _t maschinenlesbarem Markdown.
L

1mS = fu 11 o tXt "11ms.txt" liefert denIndex. *11lms-full.txt" liefert den

kompletten strukturellen Kontext (z.B. API-Docs, Versan
Retouren).

d,

Status Check: Noch kein offizieller Google/OpenAl Standard, aber eine
Low-Hanging-Fruit mit hohem Potenzial fir komplexe technische Doku.
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Spezialfall E-Commerce:
Produkt-Grounding

Seenari |
Wenn die Kl fragt:
“Welcher wasserdichte
Schuh unter 200€7?",
muss die Antwort
maschinenlesbar in

Millisekunden
bereitstehen.

memma AggregateRating

ReturnPolicy

E-Commerce Imperatives

» Server-Side Rendering (SSR):
Zwingend. KI-Crawler rendern
kein JavaScript. Versteckte JS-
Preise sind unsichtbar.

g T L e T Y
|« Volisténdiges Product-Schema:
Pflichtfelder (SKU, Preis) plus

Versand, Retouren und
Bewertungen.

» Daten-Goldminen: Tabellen und
Filterformate nutzen, die LLMs
direkt extrahieren konnen.

* IndexNow: Sofortige Indexierung
bei Produktanderungen iiber Bing.




Der Synthese-Bogen:
Vom G_rou ndl ng ZU m Stufe 3: Agentic Commerce (Zukunft)
Agentlc we b KI-Agenten vergleichen autonom und fithren

Checkout-Transaktionen direkt im Chat aus.

Stufe 2: Agentic Discovery

Kl-Agenten durchsuchen den Katalog. (Z.B.
'Welche Schuhe unter 200€ in GroBe 437'). | &
APIs und strukturierte Daten. .

i

Neue Haas Grotesk:

Stufe 1: Grounding (Die Basis)

Kl findet und zitiert lhre Inhalte. (Z.B.
‘Laut Marke X kostet das Produkt 189€").
Off-Model-Tech ist das zwingende
Fundament.

McKinsey Insight: Das Agentic Commerce Potenzial liegt bei 3-5 Billionen Dollar. Ohne
Grounding in Stufe 1 existieren Sie fur die autonomen Agenten in Stufe 3 schlichtweg nicht.
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Der Agentic Protocol Stack:
Das HTML des neuen Webs

Interfaces

NLWeb (Natural Language Web). Macht strukturierte
Schema-Daten konversationell abfragbar.

Transport & Tools

MCP (Model Context Protocol). Der universelle Anthropic-Adapter,
der Agenten mit Shop-Daten verbindet (97M SDK Downloads).

Transaction & Data

UCP (Universal Commerce Protocol). Der offene Google/Shopify Standard.
Handler deklarieren Katalog maschinenlesbar, Kl wickelt den Kauf ab.

Takeaway: Optimierte Produktdaten-Feeds und tiefgehendes Schema.org-
Markup sind Ihre Eintrittskarten in diese autonome Protokoll-Ebene.
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Messung & Monitoring:

Der Aufstieg von ,,Share of Model”

Rank Tracking

1k *@s{ord Resea /cl/>

‘.UW:PPJ!\J

J'k

t{ tional SEO \e@mg

Position 1in Blue Links ist wertlos, wenn die
Kl-Antwort einen Wettbewerber zitiert.

Andere/Unbekannt

—

. 3

Wettbewerber

=/ (Quelle)

Die neue Leitmetrik: Wie oft ist Inre Marke die Quelle,
wenn Kl-Systeme branchenspezifische Fragen beantworten?

L.

L

I-n.

"1'\.

5

Neue KPlIs

Tools & Setup

» Zitationsrate (Link-Prasenz)

« Erwahnungsrate (Text-Prasenz)

* Entity-Korrektheit
* Prompt Coverage

« GA4 Referrer Regex nutzen
(chat.openai.com|perplexity.ai’)

« Otterly.ai fir Share of Model Tracking

« AmICited fur automatisiertes
Zitations-Monitoring
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Die LLMO Action-Matrix:
lhre Umsetzungs-Roadmap

N

Quick Wins (Niedriger Aufwand, Hohe Wirkung)

B robots.txt anpassen (Such-Bots erlauben, Training blocken)

B Organization & Product Schema.org validieren
B GA4 Referrer-Tracking (Regex) einrichten

Strategic (Langfristig)
@ Brand Building auf
Drittplattformen & Wikidata

B UCP/Agentic Readiness &
Katalog-Feeds sichern

Mid-Term (Mittlerer Aufwand)

Wirkung

B Server-Side Rendering (SSR) garantieren
B IndexNow integrieren

@ Entity-Monitoring aufsetzen (Otterly.ai)

B Grounding Pages aufbauen (EAV-E Struktur)

Aufwand

Action: Leiten Sie diesen Semantic Blueprint an SEO-, Content- und Dev-Teams weiter. Der Wandel von Strings zu Things beginnt auf der Code-Ebene.
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